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PoQuAD - Reading Comprehension

"title": "Karnawał",
"summary": "Karnawał, zapusty – okres zimowych balów, maskarad, pochodów i zabaw. 
Rozpoczyna się najczęściej w dniu Trzech Króli, a kończy we wtorek przed Środą Popielcową, 
która oznacza początek wielkiego postu i oczekiwania na Wielkanoc.",
"url": "https://pl.wikipedia.org/wiki/Karnawał",
"context": "Dawniej w zapusty jedzono dużo tłustych dań, bardzo popularne były placki 
ziemniaczane. Jedzono wiele, jakby chciano zaspokoić głód przed zbliżającym się postem. 
Ludzie bardzo biedni starali się w tym dniu zjeść choć trochę mięsa wierząc w to, że kto w 
zapusty nie je mięsa, tego komary przez lato zjedzą. W tym czasie smażono też pączki, faworki i 
bliny. Taniec, zabawa, śpiewy, to nieodzowne elementy zapustne. Do dzisiaj zachował się tam 
zwyczaj chodzenia w zapusty przebierańców. Spotkać można wśród nich postacie z 
kolędowania, niedźwiedzia, konia, bociana, cygana czy żandarma.",
{"question": "Dlaczego w zapusty ludzie spożywali więcej jedzenia?",
"generative_answer": "chciano zaspokoić głód przed zbliżającym się postem"
"is_impossible": false}
{"question": "Jakie danie na zapusty było najpopularniejsze w bogatych domach?",
"is_impossible": true}



Dataset statistics

● Average context length: ~410 tokens
● Maximum context length: 3,427 tokens



Evaluation

Answerability Score - whether a question can be answered based on the given 
context; binary F1 score, where the positive class represents questions that are 
not answerable

Levenshtein Score - Levenshtein edit distance between the predicted and ground 
truth answers, after converting both to lowercase. The distance is normalized by 
the length of the longer sequence

Final - arithmetic mean of the Answerability and Levenshtein scores



Methods

LLM - long-context decoder model, LoRA, SFT

CausalLM head for joint prediction of both answerability and answer generation 
through fine-tuning.

SequenceClassification head specifically for the answerability task

1. Single model
2. Ensemble system



Experiments - Prompts

1. A binary classification prompt to determine if the context contains an answer to the question:
Tytuł: {title}
Kontekst: {context}
Pytanie: {question}
Czy kontekst jest relewantny dla pytania? Odpowiedź:

2. A direct question-answering prompt that generates an answer based on the provided context:
Kontekst: {context}
Pytanie: {question}
Odpowiedz krótko i zwięźle na powyższe pytanie. Odpowiedź:

3. A conditional answering prompt that generates an answer only if the context contains relevant 
information:
Tytuł: {title}
Kontekst: {context}
Pytanie: {question}
Jeśli kontekst zawiera odpowiedź na powyższe pytanie to odpowiedz krótko i zwięźle, a 
jeśli kontekst nie zawiera odpowiedzi to napisz: "Brak informacji". Odpowiedź:



5-shot Answerability



5-shot Levenshtein similarity



3 models based on Bielik-11B-v2

Prompt 2 Prompt 1 Prompt 3



Levenshtein similarity by Bielik versions



Results

Llama 405B: Ans. 71%, Lev. 81%

Finetuned Bielik-1.5B-Instruct: Ans. 68%, Lev. 81%

87.15 for oracle



Error Analysis - Answerability

● Question Error: "Czy kiedykolwiek ORP Zwinny przeszedł remont 
grawitacyjny?" - should have been "gwarancyjny" instead of "grawitacyjny".

● Unclear Question: "Jakie wyłącznie gazety funkcjonują na terenie 
Szczecina?"

● Imprecise Question: "Jak nazywał się prezydent Syrii, z którym się 
przyjaźnił?" - about who or what was being referred to.

● Different Assessment: "Po publikacji 11 maja 2019 filmu Tylko nie mów 
nikomu, pod adresem księdza Makulskiego padły oskarżenia o kontakty 
seksualne z osobami małoletnimi. Bohaterem jakiego filmu został 
Eugeniusz Makulski?".



Error Analysis - Levenshtein similarity

● Grammatical inflection variations in Polish words
● Presence or absence of prepositions
● Different number formats (numerical vs written form)
● Use of Roman vs Arabic numerals
● Incomplete personal names (surnames without given first names)
● Presence or absence of quotation marks and other punctuation



Examples of errors 1/3



Examples of errors 2/3



Examples of errors 3/3



Key Findings

1. Ensemble approach consistently outperforms unified model
2. Trade-off between performance and computational efficiency
3. Levenshtein metric may be overly sensitive to linguistic variations
4. 80% of low Levenshtein score answers were semantically correct



Future Work

1. Modified output format for unified model
2. Joint training of classification and generation
3. Enhanced few-shot learning capabilities
4. Dataset quality improvements:

a. Better question quality control
b. Semantic similarity metrics

5. Fine-tune other (smaller) models



Thank you

Source code and models are available at:

https://github.com/enelpol/poleval2024-task1

Contact:

contact@enelpol.com

https://www.linkedin.com/in/wrobelkrzysztof/
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