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Wprowadzenie

ESB (end-to-end speech benchmark) dataset (2022.10, Hugging Face Audio Team)

Benchmark datasets

her to obtain robust evaluation scores for each model.

Evaluating Speech Recognition systems is a hard problem. We use the multi-dataset benchmarking strategy proposed in the ESB p

ESB is a benchmark for evaluating the performance of a single automatic speech recognition (ASR) system across a broad set of speech datasets. It comprises eight English speech recognition datasets, capturing a broad range of domains, acoustic

conditions, speaker styles, and transcription requirements. As such, it gives a better indication of how a model is likely to perform on downstream ASR compared to evaluating it on one dataset alone.

The ESB score is calculated as a macro-average of the WER scores across the ESB datasets. The models in the leaderboard are ranked based on their average WER scores, from lowest to highest.

Dataset Domain Speaking Style Train (h) Dev (h) Test (h) Transcriptions License
LibriSpeech Audiobook Narrated 960 11 11 Normalised CC-BY-4.0
VoxPopuli European Parliament Oratory 523 5 5 Punctuated cco

TED-LIUM TED talks Oratory 454 2 3 Normalised CC-BY-NC-ND 3.0
GigaSpeech Audiobook, podcast, YouTube Narrated, spontaneous 2500 12 40 Punctuated apache-2.0
SPGISpeech Financial meetings Oratory, spontaneous 4900 100 100 Punctuated & Cased User Agreement
Earnings-22 Financial meetings Oratory, spontaneous 105 5 5 Punctuated & Cased CC-BY-SA-4.0
AMI Meetings Spontaneous 78 9 9 Punctuated & Cased CC-BY-4.0



https://huggingface.co/datasets/esb/datasets

Wprowadzenie

Open ASR Leaderboard 2023 (English) (2023.10 by Hugging Face Audio team)

Speech Recoghnition.

., The # Open ASR Leaderboard ranks and evaluates speech recognition models on the Hugging Face Hub.

We report the Average WER ([} lower the better) and RTFx ([d higher the better). Models are ranked based on their Average WER, from lowest to highest. Check the »/ Metrics tab to understand how the models are evaluated.

If you want results for a model that is not listed here, you can submit a request for it to be included

The leaderboard currently focuses on English speech recognition, and will be expanded to multilingual evaluation in later versions.

»/ Metrics

model

canary.-1b

nyzrahealth/CrisperWhispexr

nvidia/parakeet-tdt-1.1b

nvidia/parakeet-rnnt-1.1b

nvidia/parakeet-ctc-1.1b

openai/whisper-large-v3

nvidia/parakeet-tdt ctc-110m

nvidia/parakeet-rnnt-0.6b

Request a model herel
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https://huggingface.co/spaces/hf-audio/open_asr_leaderboard
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UM

4‘\10 SAT
PolEval 2019 Task 5 - 27~
. . . Sages %‘\:0\5‘2' ‘ B 2
otwarte wyzwanie ASR dla jez. polskiego : Se? of % T 5
\C L " iy 28

- 2019, Daniel Korzinek

Zbior testowy - nagrania z sejmu RP. Task 5: Automatic speech recognition
PolEval 2019 competition

Zbiory treningowe - mowa czytana,

nagrania z sejmul.

Danijel Korzinek danijelapja.edu.pl
May 31st 2019


https://2019.poleval.pl/files/2019/11.pdf
https://2019.poleval.pl/files/2019/11.pdf

% Wprowadzenie
UM

Cel zorganizowanego wyzwania w roku 2024:

Poréwnanie systemow dostepnych publicznie z systemami stworzonymi
przez spotecznosc¢ na wielodziedzinowym zbiorze testowym.



% Zbiory danych
UM

e Wielodziedzinowy korpusy nagran mowy.
o BIGOS V2: Mowa czytana, monologi. link
o PELCRA dla BIGOS: Mowa spontaniczna, dialogi. link
e Skompilowany z 24 otwartych zbioréw danych.
e ROznorodnosc dziedzin, moéwcow, urzgdzen i warunkéw akustycznych.


https://huggingface.co/datasets/amu-cai/pl-asr-bigos-v2
https://huggingface.co/datasets/pelcra/pl-asr-pelcra-for-bigos

% Zbiory danych - c.d.
UM

e \Wyodrebnione podzbiory do treningu, rozwoju i testowania.
e Nagrania, transkrypcje i metadane dostepne na Hugging Face.
e /bior testowy - tylko nagrania, bez transkrypciji.

Split No. samples from BIGOS No. samples from PELCRA Total

train 82025 229150 3111%5
dev-0 14 254 28 532 42786
test-A 1002 1167 2169
test-B 9901 1178 2169
Total 08272 260027 358299




UAMé %é Przyktady - mowa czytana

e Fragmenty Wikipedii oraz artykutow prasowych
o policja twierdzi ze kierowca pojazdu ktory potrgcit fotografa raczej nie
ustyszy zarzutow
e Literatura klasyczna np. “Lalka” B. Prusa
o nie stucha zgraja ten juz woz wyprzega zabiera konie a drugi pieniedzy
krzyczy i butawg siega 6w z mieczem wpada na stugi
e Specjalistyczna terminologia
o Solwatacja dotyczy elektrolitow oba jony mogg byc¢ solwatowane
preferencyjnie przez ten sam sktadnik



yi

Przyktady - mowa spontaniczna

Wypowiedzi z sejmu:
o w zwigzku z tym po uzyskaniu jednolitej opinii Konwentu Senioréow podjatem
decyzje o uzupetnieniu porzgdku dziennego

Podcasty specjalistyczne:
o Dzisiaj porozmawiamy o Pleiads Conflict. | o tej grze bedg mowili wam...
Wywiady:
O  yy dzisiaj jest catkiem niezle zwazywszy na to ze spedzitem yy dwie i pot
godziny u dentysty
Nagrania obstugi klienta:

o Wie pan co ja nie jestem zbyt biegty komputerowo. Czy czy moge prosi¢ pana o
pomoc i przestanie mi tych dokumentow na moj adres mailowy



yi

Szczegoty wyzwania

Uczestnicy mieli dostarczy¢ automatycznie wygenerowane transkrypcje
dla nagran ze zbiorow testowych A oraz B.
Uczestnicy mogli opracowac¢ swoje lub dostroic istniejgce systemy ASR.
Metryki:

o Word Error Rate (WER)

o Character Error Rate (CER)
Ograniczenia:

o Bez uzycia zewnetrznych danych.

o Bez recznej transkrypcji przyktadow testowych.



% Metryki do oceny jakosci

e Slowna stopa bteddéw (ang. Word Error Rate - WER)

S+ D41
N

S - liczba podstawionych stéw (substitutions),

D - liczba usunietych stéw (deletions),

| - liczba wstawionych stéw ( ),

N - catkowita liczba stéw w prawidtowej transkrypciji (referenciji)

WER =

Referencja (transkrypcja): Ala ma kota i psa.
Hipoteza systemu ASR: Sala ma kota i



yi

Metryki do oceny jakosci

Znakowa stopa bteddéw (ang. Character Error Rate - CER)

number of errors
CER =

reference text length in characters

Number of errors (liczba bteddw) =S + D + |

S - liczba podstawionych znakéw (substitutions),

D - liczba usunietych znakéw (deletions),

| - liczba wstawionych znakoéw ( ),

N - catkowita liczba znakéw w prawidtowej transkrypciji (referencji)

Referencja (transkrypcja): Ala ma kota i psa.
Hipoteza systemu ASR: Sala ma kota i bz.



% Normalizacja tekstu

e Normalizacja referenciji oraz hipotez systemow ASR ze zgtoszen:
o Ujednolicenie wielkosci liter (ang. case folding)
o Usuniecie znakoéw interpunkcyjnych



% Wyniki bazowe
UM

9 systemow, 25 wariantow modeli.

System komercyjne:
e Whisper cloud
Google ASR V1
Google ASR V2
Microsoft Azure
Assembly Al

System darmowo dostepne:
e NVidia Nemo
e Whisper local
e Multilingual Speech (MMS)
e Wav2Vec2



% Wyniki wyzwania
UM

e Najlepszy wynik: LIT-MR
o TestA/B-WER 11.07% i CER 6.85%.

e Baza odniesienia:
o TestA- Whisper-large-v3: WER 14.51 %, CER 8.41%
o Test B - Whisper-large-v3: WER 14.02 %, CER 7.98%



% Wyniki zespotu LIT-MR

e Dostrojenie modeli z wykorzystaniem danych dostarczonych
W ramach wyzwania.

e Redukcja stopy bteddéw w porownaniu do modeli bazowych:
o TestA-WER 3.44 pp, CER 1.56 pp
o TestB-WER 2.95 pp, CER 1.13 pp



% Wyniki bazowe (top12) vs LIT-MR - test set A

System WER [%] CER [%]
poleval best lit mr 11,07 6.85
whisper large v3 14.51 8.41
whisper_cloud 15.28 8.72
assembly best 16.47 9.84
whisper medium 17.61 9.48
google v2 long 19.54 12.26
google long 20.27 13.49
google short 20.69 13.86
nemo multilang 22.59 12.02
whisper small 23.39 11.74
mms_all 25.14 10.48
azure_latest 25.85 19.26
w2v-1b-pl 26.62 9.22

Polish ASR

eaderboard —————————————————



Wyniki bazowe (top12) vs LIT-MR - test set B

UM

System WER [%] CER [%]
poleval best lit mr 11,07 6.85
whisper large v3 14.02 7.98
whisper cloud 14.57 8.19
assembly best 15.97 9.35
whisper medium 17.21 9.50
google short 20.17 18.35
google v2 long 2112 14.19
google long 21.59 15.24
nemo multilang 22.05 11,72
whisper small 24.14 12.64
mms_all 24.66 1671
azure latest 25,59 19.08
w2v-1b-pl 26.21 9.02

Polish ASR

eaderboarc e ——————————
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Dziekujemy za uwage.

michal.junczyvk@amu.edu.pl
iwona.christop@amu.edu.pl

piotr.pezik@uni.lodz.pl
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